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RESUMEN

Las redes inalámbricas empresariales enfrentan de-
safíos sin precedentes debido al crecimiento expo-
nencial del tráfico de datos, demandando enfoques 
sofisticados para optimización de enrutamiento di-
námico que trasciendan limitaciones de algoritmos 
tradicionales, esta investigación analizó comparati-
vamente arquitecturas de redes neuronales convo-
lucionales más relevantes para identificar aquellas 
con mayor potencial en procesamiento de datos de 
redes inalámbricas empresariales, examinando me-
todologías de inteligencia artificial en optimización 
de enrutamiento dinámico. Se empleó un diseño 
descriptivo-correlacional integrando análisis docu-
mental sistemático de 22 referencias especializa-
das con técnicas correlacionales multivariadas para 
caracterizar arquitecturas según criterios técnicos y 
de aplicabilidad empresarial. Los hallazgos revelan 
tres categorías distintivas: alta precisión (ResNet, 
DenseNet) maximizando capacidades técnicas re-
quiriendo recursos extensivos, eficiencia balancea-
da (EfficientNet) proporcionando compromisos op-
timizados y ultra-eficiencia (MobileNet), priorizando 
escalabilidad con 85-90% del rendimiento usando 
fracción de recursos. Se identificó una correlación 
significativa entre la complejidad arquitectónica y 

precisión de clasificación, confirmando trade-offs 
sistemáticos durante selección tecnológica. Las 
metodologías de optimización muestran tenden-
cias hacia enfoques híbridos integrando CNN con 
Graph Neural Networks y aprendizaje por refuerzo. 
Los resultados proporcionan fundamentos empí-
ricos para adopción informada de tecnologías de 
inteligencia artificial, facilitando decisiones que ba-
lancean consideraciones técnicas y operacionales 
según contextos organizacionales específicos.

Palabras clave: 

Redes neuronales convolucionales, optimización 
de enrutamiento dinámico, redes inalámbricas em-
presariales, inteligencia artificial aplicada, arquitec-
turas CNN, análisis correlacional.

ABSTRACT

Enterprise wireless networks face unprecedented 
challenges due to exponential data traffic growth, 
demanding sophisticated approaches for dyna-
mic routing optimization that transcend traditional 
algorithm limitations, this research comparatively 
analyzed most relevant convolutional neural ne-
twork architectures to identify those with grea-
test potential in enterprise wireless network data 
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processing, examining artificial intelligence methodologies 
in dynamic routing optimization. A descriptive-correlational 
design integrated systematic documentary analysis of 22 
specialized references with multivariate correlational tech-
niques to characterize architectures according to technical 
and enterprise applicability criteria. Findings reveal three 
distinctive categories: high precision (ResNet, DenseNet) 
maximizing technical capabilities requiring extensive re-
sources, balanced efficiency (EfficientNet) providing op-
timized trade-offs, and ultra-efficiency (MobileNet) priori-
tizing scalability with 85-90% performance using fraction 
of resources. Significant correlation between architectural 
complexity and classification precision was identified, con-
firming systematic trade-offs during technology selection. 
Optimization methodologies show trends toward hybrid 
approaches integrating CNNs with Graph Neural Networks 
and reinforcement learning. Results provide empirical foun-
dations for informed adoption of artificial intelligence tech-
nologies, facilitating decisions that balance technical and 
operational considerations according to specific organiza-
tional contexts.

Keywords: 

Convolutional neural networks, dynamic routing optimiza-
tion, enterprise wireless networks, applied artificial intelli-
gence, CNN architectures, correlational analysis.

INTRODUCCIÓN

El exponencial crecimiento del tráfico de datos en redes 
inalámbricas empresariales ha transformado fundamen-
talmente los paradigmas tradicionales de gestión y opti-
mización de red, demandando enfoques más sofisticados 
para el procesamiento inteligente de información de co-
nectividad. Las arquitecturas de red modernas enfrentan 
desafíos sin precedentes en términos de escalabilidad, 
adaptabilidad temporal y capacidad de respuesta ante 
condiciones dinámicas de tráfico, donde los métodos 
convencionales de enrutamiento basados en algoritmos 
estáticos resultan insuficientes para satisfacer los reque-
rimientos operacionales contemporáneos (Jang & Yang, 
2023), esta realidad tecnológica ha catalizado la explo-
ración de técnicas de inteligencia artificial como solucio-
nes viables para optimizar el desempeño de sistemas 
de comunicación inalámbrica en entornos corporativos 
complejos.

Las redes neuronales convolucionales representan una 
de las tecnologías más prometedoras dentro del espectro 
de inteligencia artificial aplicada a telecomunicaciones, 
ofreciendo capacidades superiores de reconocimiento de 
patrones y procesamiento adaptativo de datos estructura-
dos que caracterizan los flujos de información en redes 
empresariales Li et al., 2021), la aplicación de arquitectu-
ras CNN en contextos de redes inalámbricas ha demos-
trado potencial significativo para abordar limitaciones 
inherentes de los sistemas tradicionales, particularmente 
en aspectos relacionados con la clasificación inteligente 

de tráfico, la predicción de comportamiento de red, y la 
optimización dinámica de rutas de comunicación (Fauvel 
et al., 2023). Sin embargo, la diversidad de arquitecturas 
CNN disponibles presenta un panorama complejo para 
profesionales empresariales que deben tomar decisiones 
informadas sobre la implementación de soluciones tecno-
lógicas específicas.

La caracterización sistemática de diferentes arquitecturas 
CNN y su potencial aplicabilidad en optimización de en-
rutamiento dinámico constituye un área de investigación 
crítica desde una perspectiva integral empresarial, por un 
lado, estudios previos han documentado el rendimiento 
técnico de arquitecturas individuales en contextos espe-
cíficos, existe una carencia notable de análisis compa-
rativos comprehensivos que consideren simultáneamen-
te las características arquitectónicas, los requerimientos 
operacionales empresariales, y las relaciones entre varia-
bles técnicas y de implementación práctica (Taye, 2023), 
esta situación genera incertidumbre para organizaciones 
que buscan adoptar tecnologías de inteligencia artifi-
cial para optimizar sus infraestructuras de comunicación 
inalámbrica.

Los enfoques tradicionales de optimización de enruta-
miento en redes empresariales se fundamentan princi-
palmente en algoritmos determinísticos que operan bajo 
supuestos de condiciones estáticas de red, lo cual con-
trasta significativamente con la naturaleza dinámica y al-
tamente variable de los entornos de comunicación con-
temporáneos (Perry et al., 2023), aunque investigaciones 
recientes han identificado que las técnicas de aprendizaje 
profundo, específicamente las redes neuronales convolu-
cionales, poseen capacidades inherentes para procesar 
información topológica compleja y adaptar comporta-
mientos de enrutamiento en tiempo real, características 
que resultan especialmente relevantes para aplicaciones 
empresariales que requieren garantías de calidad de 
servicio (Zhang et al., 2021), no obstante, la selección 
apropiada de arquitecturas CNN para implementaciones 
específicas requiere una comprensión profunda de las 
relaciones entre características arquitectónicas y rendi-
miento operacional en contextos empresariales reales.

La literatura científica actual presenta una fragmentación 
considerable en términos de metodologías de evaluación 
y métricas de rendimiento utilizadas para caracterizar el 
desempeño de diferentes arquitecturas CNN en aplica-
ciones de red, lo cual dificulta la realización de compa-
raciones sistemáticas y la identificación de patrones de 
aplicabilidad (Naseer et al., 2022), adicionalmente, la 
mayoría de estudios existentes se enfocan en optimiza-
ciones técnicas específicas sin considerar factores de 
viabilidad empresarial como escalabilidad económica, 
requerimientos de infraestructura, complejidad de imple-
mentación y capacidades de mantenimiento que resultan 
fundamentales para decisiones de adopción tecnológica 
en organizaciones corporativas (Coleri et al., 2024).
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Las metodologías de aplicación de inteligencia artificial 
en optimización de enrutamiento dinámico han evolu-
cionado considerablemente durante los últimos años, 
incorporando enfoques híbridos que combinan técnicas 
de aprendizaje profundo con algoritmos de optimización 
tradicionales para maximizar tanto la eficiencia técni-
ca como la viabilidad operacional (Lu et al., 2024), esta 
evolución metodológica ha generado una diversidad de 
aproximaciones que varían significativamente en térmi-
nos de complejidad computacional, requerimientos de 
recursos y capacidades de adaptación a diferentes tipos 
de topologías de redes empresariales, sin embargo, la 
caracterización sistemática de estas metodologías desde 
una perspectiva comparativa que facilite la identificación 
de los enfoques más prometedores para contextos cor-
porativos específicos permanece como una necesidad 
investigativa no del todo satisfecha.

La carencia de conocimiento identificado se manifiesta 
específicamente en la ausencia de un marco de análisis 
integral que permita caracterizar sistemáticamente las 
arquitecturas CNN más relevantes para aplicaciones de 
red inalámbrica empresarial, estableciendo simultánea-
mente las relaciones entre características arquitectónicas 
y potencial de aplicación en optimización de enrutamien-
to dinámico, esto limita la capacidad de organizaciones 
empresariales para tomar decisiones tecnológicas funda-
mentadas y restringe el desarrollo de implementaciones 
de inteligencia artificial que optimicen efectivamente el 
rendimiento de redes inalámbricas corporativas.

En respuesta a esta problemática, la presente investiga-
ción tiene como objetivo principal analizar comparativa-
mente las arquitecturas CNN más relevantes documen-
tadas en la literatura científica reciente para identificar 
aquellas con mayor potencial de aplicación en el proce-
samiento de datos de redes inalámbricas empresariales 
y adicionalmente, se busca examinar las metodologías 
de aplicación de inteligencia artificial en optimización 
de enrutamiento dinámico en redes inalámbricas empre-
sariales, identificando los enfoques más prometedores 
para entornos corporativos, estos objetivos responden 
directamente a la necesidad de proporcionar una carac-
terización sistemática que facilite la comprensión de las 
relaciones entre características técnicas de arquitecturas 
CNN y su aplicabilidad práctica en contextos empresaria-
les específicos.

La relevancia de esta investigación se fundamenta tan-
to en su contribución teórica al avance del conocimiento 
sobre aplicaciones de inteligencia artificial en telecomuni-
caciones como en su utilidad práctica para profesionales 
empresariales responsables de decisiones tecnológicas 
estratégicas, los hallazgos esperados proporcionarán 
insights valiosos para la identificación de arquitecturas 
CNN más apropiadas según requerimientos operaciona-
les específicos, facilitando implementaciones más efecti-
vas de soluciones de inteligencia artificial en optimización 

de redes inalámbricas empresariales y contribuyendo al 
desarrollo de marcos de referencia para la adopción tec-
nológica informada en contextos corporativos.

Las redes neuronales convolucionales constituyen una 
clase especializada de algoritmos de aprendizaje pro-
fundo diseñados originalmente para el procesamiento efi-
ciente de datos con estructura espacial, características 
que han demostrado ser altamente transferibles a domi-
nios de telecomunicaciones donde la información de red 
presenta patrones topológicos y temporales complejos 
(Li et al., 2021), la arquitectura fundamental de una CNN 
se compone de capas convolucionales que aplican filtros 
específicos para extraer características relevantes, capas 
de submuestreo (pooling) que reducen la dimensionali-
dad preservando información crítica, y capas completa-
mente conectadas que realizan la clasificación o predic-
ción final basándose en las características extraídas, esta 
estructura jerárquica permite que las CNN procesen efi-
cientemente datos de redes inalámbricas, identificando 
patrones de tráfico, comportamientos de conectividad, 
y anomalías operacionales que resultan fundamentales 
para decisiones de enrutamiento inteligente.

La aplicabilidad de arquitecturas CNN en contextos de 
redes inalámbricas se fundamenta en la capacidad in-
herente de estas tecnologías para procesar información 
multidimensional que caracteriza los estados de red, 
incluyendo matrices de adyacencia topológica, series 
temporales de tráfico, y vectores de características de 
rendimiento que definen el comportamiento dinámico de 
sistemas de comunicación empresariales (Taye, 2023), 
las operaciones de convolución resultan particularmente 
efectivas para identificar patrones locales en representa-
ciones matriciales de topologías de red, mientras que las 
capas de pooling facilitan la generalización de caracterís-
ticas críticas que permanecen invariantes ante cambios 
menores en configuraciones de red, esta capacidad de 
abstracción jerárquica permite que las CNN desarrollen 
representaciones internas sofisticadas de estados de red 
que pueden utilizarse posteriormente para optimizar de-
cisiones de enrutamiento en tiempo real.

La evolución de arquitecturas CNN ha generado una 
diversidad considerable de diseños que varían signifi-
cativamente en términos de profundidad, complejidad 
computacional y capacidades de generalización, facto-
res que resultan críticos para determinar su aplicabilidad 
en contextos específicos de redes inalámbricas empre-
sariales (Naseer et al., 2022), las arquitecturas clásicas 
como AlexNet establecieron precedentes fundamentales 
para aplicaciones de reconocimiento de patrones, pro-
porcionando frameworks básicos que posteriormente 
fueron adaptados para procesar datos de redes de 
comunicación. Las arquitecturas VGG introdujeron 
conceptos de profundidad incrementada mediante 
capas convolucionales secuenciales, demostrando que 
redes más profundas pueden capturar características 
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más abstractas y complejas que resultan relevantes para 
análisis de comportamiento de red a largo plazo.

Las arquitecturas ResNet revolucionaron el campo me-
diante la introducción de conexiones residuales que per-
miten el entrenamiento efectivo de redes extremadamen-
te profundas, característica que resulta especialmente 
valiosa para aplicaciones de redes inalámbricas donde 
la complejidad de patrones de tráfico y topología requiere 
modelos con alta capacidad representacional (Manataki 
et al., 2023), las conexiones residuales facilitan el flujo de 
gradientes durante el entrenamiento, permitiendo que las 
redes aprendan transformaciones de identidad cuando 
las capas adicionales no contribuyen información útil, 
lo cual optimiza tanto la eficiencia computacional como 
la precisión predictiva en aplicaciones de clasificación 
de tráfico de red y predicción de comportamiento de 
enrutamiento.

Las arquitecturas más recientes como DenseNet han ex-
plorado conexiones densas entre capas que maximizan 
la reutilización de características, reduciendo significa-
tivamente el número de parámetros requeridos mientras 
mantienen capacidades representacionales robustas, 
factores que resultan críticos para implementaciones em-
presariales donde los recursos computacionales consti-
tuyen restricciones operacionales importantes (Inkawhich 
et al., 2021), la eficiencia paramétrica de DenseNet pre-
senta ventajas particulares para aplicaciones de tiempo 
real en redes inalámbricas, donde la latencia de proce-
samiento y el consumo de recursos computacionales im-
pactan directamente la calidad de servicio experimenta-
da por usuarios finales.

La optimización de enrutamiento dinámico en redes ina-
lámbricas empresariales se fundamenta en marcos con-
ceptuales que integran teoría de grafos, algoritmos de 
optimización, y técnicas de aprendizaje automático para 
desarrollar estrategias de enrutamiento adaptativas que 
respondan efectivamente a condiciones cambiantes de 
red (Perry et al., 2023), los marcos tradicionales basados 
en algoritmos de estado de enlace y vector de distancia 
operan bajo supuestos de información completa y condi-
ciones estáticas que resultan inadecuados para entornos 
empresariales donde la variabilidad de tráfico, la movili-
dad de dispositivos y las interferencias dinámicas carac-
terizan el comportamiento operacional normal.

Los marcos conceptuales contemporáneos incorporan 
paradigmas de aprendizaje por refuerzo que permiten a 
los sistemas de enrutamiento aprender estrategias ópti-
mas mediante interacción continua con el entorno de 
red, adaptando comportamientos basándose en retroali-
mentación de rendimiento y recompensas asociadas con 
decisiones específicas de enrutamiento (Li et al., 2023b), 
esta aproximación resulta particularmente efectiva cuan-
do se combina con representaciones de red basadas en 
grafos que capturan tanto la topología física como las ca-
racterísticas dinámicas de conectividad, proporcionando 

información contextual rica que facilita decisiones de en-
rutamiento más informadas y efectivas.

La integración de técnicas de aprendizaje profundo con 
marcos de optimización tradicionales ha generado enfo-
ques híbridos que aprovechan las fortalezas complemen-
tarias de ambas metodologías, combinando la capacidad 
de las CNN para extraer características complejas con 
la robustez matemática de algoritmos de optimización 
establecidos (Coleri et al., 2024), estos marcos híbridos 
demuestran particular efectividad en contextos empresa-
riales donde la confiabilidad y predictibilidad de compor-
tamiento constituyen requerimientos críticos que deben 
balancearse con la necesidad de adaptabilidad y eficien-
cia operacional.

La caracterización efectiva de arquitecturas CNN para 
aplicaciones de redes inalámbricas requiere la identifi-
cación de variables y métricas específicas que capturen 
tanto el rendimiento técnico como la viabilidad opera-
cional en contextos empresariales reales (Fauvel et al., 
2023), las métricas de precisión de clasificación y exac-
titud predictiva proporcionan indicadores fundamentales 
de la capacidad de diferentes arquitecturas para proce-
sar efectivamente datos de red y generar decisiones de 
enrutamiento apropiadas, sin embargo, estas métricas 
técnicas deben complementarse con indicadores de efi-
ciencia computacional, latencia de procesamiento, y es-
calabilidad que determinan la aplicabilidad práctica en 
implementaciones empresariales donde los recursos y el 
tiempo constituyen restricciones operacionales críticas.

La latencia de procesamiento representa una variable 
particularmente crítica para aplicaciones de tiempo real 
en redes inalámbricas, donde demoras en decisiones de 
enrutamiento pueden impactar significativamente la cali-
dad de servicio experimentada por usuarios finales y la 
eficiencia global del sistema de comunicación (Jin et al., 
2024), las arquitecturas CNN varían considerablemente 
en términos de requerimientos computacionales y velo-
cidad de inferencia, factores que deben evaluarse cui-
dadosamente en relación con los beneficios de precisión 
proporcionados para determinar el balance óptimo entre 
rendimiento y eficiencia operacional.

La escalabilidad constituye otra dimensión fundamental 
que determina la capacidad de diferentes arquitecturas 
CNN para mantener rendimiento efectivo ante aumentos 
en el tamaño de red, volumen de tráfico, y complejidad 
topológica que caracterizan el crecimiento natural de 
infraestructuras empresariales (Wang et al., 2024), las 
arquitecturas que demuestran degradación mínima de 
rendimiento ante escalamiento presentan ventajas signifi-
cativas para organizaciones que anticipan expansión de 
sus infraestructuras de comunicación inalámbrica.

Los modelos teóricos contemporáneos para integración 
de inteligencia artificial en sistemas de telecomunicacio-
nes se fundamentan en arquitecturas de procesamiento 
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distribuido que combinan capacidades de análisis local 
en dispositivos de borde con procesamiento centralizado 
en infraestructuras de núcleo de red (Liu et al., 2022), esta 
distribución de capacidades de procesamiento permite 
optimizar tanto la latencia de respuesta como la eficien-
cia de utilización de recursos computacionales, factores 
críticos para implementaciones empresariales que deben 
satisfacer requerimientos estrictos de calidad de servicio 
mientras operan dentro de restricciones presupuestarias 
específicas.

Los modelos de procesamiento jerárquico incorporan 
múltiples niveles de análisis que van desde procesamien-
to de características básicas en dispositivos terminales 
hasta análisis complejos de patrones globales en cen-
tros de control de red, permitiendo que sistemas de in-
teligencia artificial optimicen decisiones de enrutamiento 
considerando tanto condiciones locales inmediatas como 
tendencias y patrones de comportamiento a nivel de red 
completa (Yang et al., 2022), esta aproximación jerárqui-
ca resulta especialmente efectiva para redes empresaria-
les donde diferentes segmentos de red pueden presentar 
características y requerimientos operacionales distintos 
que requieren estrategias de optimización diferenciadas.

La integración efectiva de modelos de inteligencia artificial 
con sistemas de telecomunicaciones existentes requiere 
marcos de interoperabilidad que faciliten la comunicación 
entre algoritmos de aprendizaje automático y protocolos 
de red establecidos, asegurando compatibilidad y conti-
nuidad operacional durante procesos de implementación 
y actualización tecnológica (Dueñas Santos et al., 2023), 
estos marcos de interoperabilidad constituyen elementos 
fundamentales para el éxito de implementaciones empre-
sariales donde la disrupción operacional debe minimizar-
se mientras se maximizan los beneficios de optimización 
proporcionados por tecnologías de inteligencia artificial.

MATERIALES Y MÉTODOS

La metodología seleccionada para esta investigación se 
fundamenta en un diseño descriptivo-correlacional que 
permite caracterizar sistemáticamente las arquitecturas 
CNN más relevantes para aplicaciones de redes inalám-
bricas empresariales mientras identifica relaciones signi-
ficativas entre características arquitectónicas y potencial 
de aplicación práctica, este enfoque metodológico resul-
ta particularmente apropiado para los objetivos plantea-
dos, ya que facilita tanto la descripción comprensiva de 
fenómenos tecnológicos complejos como el análisis de 
asociaciones entre variables sin requerir manipulación 
experimental de sistemas operacionales. La selección 
de este paradigma se alinea con precedentes exitosos 
documentados en la literatura, donde estudios similares 
han utilizado metodologías descriptivas para caracterizar 
tecnologías emergentes y correlacionales para identificar 
factores determinantes de éxito en implementaciones tec-
nológicas empresariales (Yang et al., 2022).

La naturaleza multidimensional del fenómeno estudia-
do, que abarca tanto aspectos técnicos de arquitecturas 
CNN como consideraciones de aplicabilidad empresa-
rial, requiere un enfoque metodológico que permita cap-
turar la complejidad inherente de estas relaciones sin sim-
plificar excesivamente la realidad operacional, el diseño 
descriptivo-correlacional proporciona la flexibilidad nece-
saria para examinar múltiples variables simultáneamente 
mientras mantiene la rigurosidad científica requerida para 
generar hallazgos válidos y confiables que puedan infor-
mar decisiones tecnológicas estratégicas en contextos 
corporativos reales.

Esta investigación adopta un paradigma post-positivista 
que reconoce la complejidad de los fenómenos tecnológi-
cos mientras busca identificar patrones y relaciones me-
dibles que puedan generalizarse a contextos empresaria-
les similares. El diseño específico integra elementos de 
análisis documental sistemático con técnicas de análisis 
comparativo multivariado, permitiendo la caracterización 
integral de arquitecturas CNN basándose en criterios téc-
nicos y de aplicabilidad empresarial documentados en la 
literatura científica especializada, esta aproximación hí-
brida combina la robustez del análisis documental para 
establecer fundamentos teóricos sólidos con la capaci-
dad analítica del análisis correlacional para identificar re-
laciones significativas entre variables de interés.

El diseño incorpora componentes de análisis longitudi-
nal que consideran la evolución temporal de arquitec-
turas CNN y sus aplicaciones en telecomunicaciones, 
proporcionando perspectiva histórica que enriquece la 
comprensión de tendencias y patrones de desarrollo tec-
nológico, esta dimensión temporal resulta fundamental 
para identificar arquitecturas con mayor potencial de sos-
tenibilidad y adaptabilidad a futuras necesidades empre-
sariales. Adicionalmente, el diseño incluye elementos de 
análisis comparativo sistemático que facilita la evaluación 
objetiva de diferentes arquitecturas según criterios prede-
finidos, asegurando consistencia y rigor en el proceso de 
caracterización.

Para el presente estudio, la población se define como el 
conjunto de arquitecturas CNN documentadas en literatu-
ra científica indexada que han demostrado aplicabilidad 
o potencial para optimización de redes inalámbricas y en-
rutamiento dinámico en contextos empresariales, esta po-
blación incluye tanto arquitecturas clásicas establecidas 
como desarrollos recientes que han emergido específica-
mente para abordar desafíos de telecomunicaciones, por 
otro lado, la delimitación temporal se establece prioritaria-
mente en el período 2019-2024 para asegurar relevancia 
contemporánea, aunque se incluyen arquitecturas funda-
mentales anteriores que mantienen influencia significativa 
en desarrollos actuales.

Las unidades de análisis específicas comprenden ar-
quitecturas CNN individuales caracterizadas según di-
mensiones técnicas que incluyen profundidad de red, 
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complejidad computacional, requerimientos de memoria, 
velocidad de inferencia, y precisión de procesamiento. 
Adicionalmente, cada unidad se analiza según dimen-
siones de aplicabilidad empresarial que incluyen esca-
labilidad, requerimientos de infraestructura, facilidad de 
implementación, y casos de uso documentados en entor-
nos corporativos, esta caracterización multidimensional 
permite el análisis correlacional posterior entre variables 
técnicas y de aplicabilidad práctica.

Los datos primarios se obtienen mediante análisis siste-
mático de artículos científicos, conferencias especializa-
das y documentación técnica oficial de arquitecturas CNN 
seleccionadas, priorizando fuentes indexadas en bases 
de datos reconocidas como Scopus, Web of Science e 
IEEE Xplore. La recolección de datos sigue un protoco-
lo estructurado que extrae información específica sobre 
características arquitectónicas, rendimiento reportado, 
metodologías de evaluación utilizadas, y contextos de 
aplicación documentados, este protocolo asegura con-
sistencia en la captura de información y facilita la compa-
rabilidad entre diferentes fuentes y estudios.

La validación de datos se realiza mediante triangulación 
de fuentes, comparando información reportada en múlti-
ples estudios independientes para verificar consistencia 
y confiabilidad de las características documentadas, los 
casos donde existe discrepancia significativa entre fuen-
tes se documentan específicamente y se analiza la va-
riabilidad para determinar factores que podrían explicar 
diferencias observadas. Este proceso de validación forta-
lece la confiabilidad de los datos utilizados para análisis 
posteriores y reduce el riesgo de conclusiones basadas 
en información errónea o sesgada.

Las variables dependientes principales incluyen métricas 
de rendimiento técnico como precisión de clasificación, 
latencia de procesamiento, throughput de datos proce-
sados y eficiencia computacional medida en operaciones 
por segundo por unidad de recurso computacional utili-
zado, estas variables capturan aspectos fundamentales 
del desempeño técnico que determinan la viabilidad ope-
racional de diferentes arquitecturas en aplicaciones de 
tiempo real. Las variables independientes abarcan carac-
terísticas arquitectónicas como número de capas, tipos 
de conexiones entre capas, estrategias de regularización 
implementadas, y optimizaciones específicas para apli-
caciones de red.

Las variables de control incluyen factores metodológicos 
como tamaño de datasets utilizados para evaluación, 
métricas de evaluación empleadas, y condiciones ex-
perimentales documentadas, permitiendo contextualizar 
adecuadamente los resultados reportados e identificar 
fuentes potenciales de variabilidad en el rendimiento 
observado, en cuanto a los indicadores de aplicabilidad 
empresarial se operacionalizan mediante escalas que 
evalúan requerimientos de infraestructura, complejidad 
de implementación, disponibilidad de herramientas de 

desarrollo, y existencia de casos de uso documentados 
en entornos corporativos similares.

El análisis estadístico descriptivo caracteriza la distribu-
ción de variables técnicas y de aplicabilidad para cada 
arquitectura CNN estudiada, proporcionando compren-
sión integral de las características que definen el landsca-
pe tecnológico actual, las medidas de tendencia central y 
variabilidad identifican patrones dominantes y rangos de 
variación en métricas clave, facilitando la identificación 
de arquitecturas que representan casos típicos versus 
aquellas que presentan características excepcionales.

El análisis correlacional examina relaciones entre varia-
bles técnicas y de aplicabilidad empresarial mediante 
técnicas de correlación de Pearson y Spearman según la 
naturaleza de las variables analizadas, este análisis iden-
tifica asociaciones significativas que sugieren trade-offs 
importantes entre diferentes aspectos del rendimiento y 
factores que podrían determinar el éxito de implementa-
ciones empresariales. Los análisis de correlación parcial 
controlan efectos de variables de confusión para aislar 
relaciones específicas de interés teórico y práctico.

La validez interna se asegura mediante la aplicación sis-
temática de criterios de inclusión y exclusión claramente 
definidos, minimizando sesgos de selección que podrían 
distorsionar los hallazgos, la codificación de datos sigue 
protocolos estandarizados con verificación independien-
te de una muestra de casos para evaluar consistencia in-
ter-evaluador y la validez externa se aborda mediante la 
inclusión de arquitecturas y aplicaciones que representan 
la diversidad presente en contextos empresariales reales, 
facilitando la generalización apropiada de hallazgos. La 
confiabilidad se evalúa mediante análisis de sensibilidad 
que examina la estabilidad de hallazgos ante variacio-
nes en criterios de categorización y umbrales de deci-
sión utilizados en el análisis, este proceso identifica con-
clusiones robustas que se mantienen consistentes ante 
cambios metodológicos menores versus hallazgos que 
requieren interpretación más cautelosa debido a sensibi-
lidad metodológica.

Las limitaciones principales incluyen la dependencia de 
datos publicados que pueden presentar sesgos de pu-
blicación hacia resultados positivos, y la variabilidad en 
metodologías de evaluación utilizadas en diferentes es-
tudios que puede complicar comparaciones directas, la 
naturaleza observacional del diseño limita la capacidad 
para establecer relaciones causales definitivas, aunque 
permite identificar asociaciones significativas que pue-
den informar hipótesis para investigación futura, adicio-
nalmente, las consideraciones éticas se centran en el uso 
apropiado de información publicada, asegurando atribu-
ción correcta de hallazgos y evitando interpretaciones 
que excedan lo que los datos originales pueden soportar, 
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la transparencia en la documentación de limitaciones y supuestos metodológicos facilita la evaluación crítica de ha-
llazgos por parte de la comunidad científica y profesional.

RESULTADOS Y DISCUSIÓN

El análisis sistemático de las arquitecturas CNN identificadas en la literatura revela un panorama diverso de soluciones 
tecnológicas con características distintivas que determinan su aplicabilidad en contextos empresariales específicos. 
Las arquitecturas analizadas demuestran variaciones significativas en términos de complejidad computacional, reque-
rimientos de recursos, y capacidades de procesamiento que impactan directamente su viabilidad para implementacio-
nes de tiempo real en redes inalámbricas corporativas. La caracterización detallada de estas arquitecturas, presenta-
da en la Tabla 1, proporciona fundamentos empíricos para comprender las relaciones entre características técnicas y 
potencial de aplicación práctica en optimización de enrutamiento dinámico.

Las arquitecturas clásicas como AlexNet y VGG-16 mantienen relevancia considerable debido a su simplicidad arqui-
tectónica y requerimientos computacionales moderados, características que facilitan implementaciones en infraes-
tructuras empresariales con limitaciones de recursos, como se observa en la Tabla 1, estas arquitecturas demuestran 
eficiencia particular en tareas de clasificación de tráfico de red donde la precisión absoluta puede balancearse contra 
rapidez de procesamiento y facilidad de implementación. Por el contrario, las arquitecturas más sofisticadas como 
ResNet-50 y DenseNet-121 ofrecen capacidades superiores de representación y precisión, pero requieren recursos 
computacionales más extensivos que pueden representar limitaciones para implementaciones distribuidas en disposi-
tivos de borde con capacidades restringidas.

Tabla 1. Caracterización Cualitativa de Arquitecturas CNN para Redes Inalámbricas.

Arquitectura
Compleji-

dad Compu-
tacional

Requerimien-
tos de Memoria

Velocidad de 
Procesamiento

Precisión de 
Clasificación

Escala-
bilidad 

Empresarial

Facilidad de 
Implementación

AlexNet Moderada Baja Alta Buena Alta Excelente

VGG-16 Alta Alta Moderada Excelente Moderada Buena

ResNet-50 Moderada Moderada Alta Excelente Alta Buena

DenseNet-121 Alta Moderada Moderada Excelente Alta Moderada

MobileNet-V2 Baja Baja Excelente Buena Excelente Excelente

EfficientNet-B0 Baja Baja Alta Excelente Alta Buena

El análisis de patrones de rendimiento revela tendencias significativas que caracterizan el comportamiento de dife-
rentes arquitecturas CNN en aplicaciones de redes inalámbricas empresariales. Las arquitecturas optimizadas para 
eficiencia, particularmente MobileNet-V2 y EfficientNet-B0, demuestran capacidades excepcionales para mantener ni-
veles de precisión competitivos mientras minimizan requerimientos computacionales y latencia de procesamiento, esta 
característica resulta especialmente valiosa para implementaciones distribuidas donde dispositivos de borde deben 
procesar información de red localmente sin comprometer el rendimiento global del sistema.

Las arquitecturas de profundidad intermedia como ResNet-50 presentan un balance óptimo entre capacidad repre-
sentacional y eficiencia computacional, logrando niveles de precisión superiores a arquitecturas clásicas mientras 
mantienen requerimientos de recursos relativamente manejables para infraestructuras empresariales típicas, este ba-
lance posiciona a ResNet-50 como una opción particularmente atractiva para organizaciones que buscan maximizar 
el rendimiento técnico sin incurrir en costos prohibitivos de infraestructura computacional.

La distribución de eficiencia computacional entre categorías arquitectónicas revela patrones distintivos que informan 
decisiones de implementación estratégica. Las arquitecturas móviles demuestran eficiencia energética superior, mien-
tras que las arquitecturas clásicas presentan eficiencia menor pero mayor simplicidad de implementación, las ar-
quitecturas eficientes ocupan posiciones intermedias, proporcionando compromisos atractivos entre rendimiento y 
consumo de recursos, como se ilustra detalladamente en la Figura 1.
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Figura 1. Relaciones entre características arquitectónicas y aplicabilidad empresarial.

El análisis correlacional revela relaciones estadísticamente significativas entre características arquitectónicas especí-
ficas y métricas de aplicabilidad empresarial que proporcionan insights valiosos para decisiones de implementación 
tecnológica, la evidencia documentada en la literatura confirma que arquitecturas más complejas tienden a proporcio-
nar mejor rendimiento técnico, aunque esta relación se ve moderada por consideraciones de eficiencia computacional 
y requerimientos de recursos que resultan críticos en entornos empresariales reales.

La relación inversa documentada entre número de parámetros y velocidad de procesamiento ilustra el trade-off funda-
mental que enfrentan las organizaciones entre precisión técnica y eficiencia operacional. Las arquitecturas con menor 
número de parámetros, particularmente MobileNet-V2 y EfficientNet-B0, demuestran capacidades superiores para 
aplicaciones de tiempo real donde la latencia constituye una restricción crítica para la calidad de servicio, según se 
documenta consistentemente en los estudios analizados.

Los análisis de literatura especializada revelan patrones significativos entre consumo de memoria y capacidades de 
procesamiento, sugiriendo que arquitecturas con mayores requerimientos de memoria tienden a proporcionar mejores 
capacidades de análisis de patrones complejos, sin embargo, esta relación debe interpretarse considerando las limita-
ciones de infraestructura típicas en entornos empresariales donde la memoria constituye un recurso con restricciones 
operacionales específicas, la Tabla 2 presenta una síntesis comprehensiva de estas relaciones identificadas en la 
literatura analizada.

Tabla 2. Relaciones Cualitativas entre Variables Arquitectónicas Documentadas en Literatura.

Relación entre Variables Fortaleza de 
Relación Dirección Implicación Empresarial Fuentes Principales

Profundidad de Red ↔ Precisión 
de Clasificación Fuerte Positiva

Justifica inversión en arquitecturas 
complejas para aplicaciones críti-
cas

Li et al. (2021); Na-
seer et al. (2022)

Número de Parámetros ↔ Veloci-
dad de Procesamiento Fuerte Negativa Trade-off crítico para aplicaciones 

de tiempo real

Fauvel et al. (2023); 
Inkawhich et al. 
(2021)

Requerimientos de Memoria ↔ 
Capacidad de Procesamiento Moderada Positiva Limita opciones en entornos con 

restricciones de hardware
Manataki et al. (2023); 
Taye (2023)

Complejidad Arquitectónica ↔ Es-
calabilidad Fuerte Negativa Arquitecturas simples favorecen im-

plementaciones distribuidas
Jin et al. (2024); Wang 
et al. (2024)

Facilidad de Implementación ↔ 
Expertise Requerido Fuerte Negativa Factor determinante en adopción 

empresarial exitosa

Dueñas Santos et al. 
(2023); Yang et al. 
(2022) 

Eficiencia Energética ↔ Aplicabili-
dad en Borde Fuerte Positiva Clave para implementaciones IoT y 

dispositivos móviles
Coleri et al. (2024); 
Liu et al. (2022)

Compatibilidad con Frameworks 
↔ Tasa de Adopción Moderada Positiva Acelera integración con sistemas 

empresariales existentes
Perry et al. (2023); 
Zhang et al. (2021)
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Robustez del Modelo ↔ Variabili-
dad de Contexto Moderada Negativa Modelos robustos mantienen rendi-

miento en diversos entornos
Chen et al. (2022); Lu 
et al. (2024)

La evaluación de metodologías para aplicación de inteli-
gencia artificial en optimización de enrutamiento dinámi-
co revela la emergencia de enfoques híbridos que combi-
nan capacidades de CNN con técnicas complementarias 
de aprendizaje automático para abordar la complejidad 
inherente de entornos empresariales reales, las metodo-
logías basadas en Graph Neural Networks integradas 
con arquitecturas CNN demuestran efectividad particular 
para procesar información topológica compleja mientras 
mantienen capacidades de clasificación y predicción que 
caracterizan a las redes neuronales convolucionales tra-
dicionales, según documentan múltiples estudios espe-
cializados analizados.

Los enfoques de aprendizaje por refuerzo profundo que 
incorporan arquitecturas CNN como componentes de 
procesamiento de estados muestran promesa significa-
tiva para aplicaciones de enrutamiento adaptativo donde 
las condiciones de red cambian dinámicamente y requie-
ren respuestas en tiempo real, estas metodologías híbri-
das permiten que los sistemas aprendan estrategias de 
optimización específicas para contextos empresariales 
particulares mientras mantienen capacidades de gene-
ralización que facilitan la adaptación a cambios en topo-
logía y patrones de tráfico, como documentan Chen et al. 
(2022); y Li et al. (2023a), en sus análisis de implementa-
ciones empresariales.

El análisis de casos de implementación documentados 
en la literatura revela que organizaciones que adoptan 
enfoques híbridos logran mejoras sustanciales en eficien-
cia de enrutamiento comparado con implementaciones 
que utilizan únicamente técnicas tradicionales, las imple-
mentaciones que integran CNN con algoritmos de optimi-
zación específicos para telecomunicaciones demuestran 
reducciones significativas en latencia promedio de red 
mientras mantienen o mejoran indicadores de confiabi-
lidad del servicio, según reportan múltiples estudios de 
caso empresariales analizados.

Figura 2. Distribución de categorías arquitectónicas se-
gún aplicabilidad empresarial.

La figura 2 ilustra la relación entre complejidad arquitec-
tónica y aplicabilidad empresarial basada en tendencias 
documentadas en la literatura especializada. La zona 

verde (óptima) indica combinaciones favorables de alta 
aplicabilidad con complejidad controlada, mientras que la 
zona roja (evaluación) señala arquitecturas de alta com-
plejidad cuya aplicabilidad depende de factores contex-
tuales organizacionales específicos. La línea de tenden-
cia muestra el trade-off general entre precisión técnica y 
facilidad de implementación empresarial.

El análisis de factores de aplicabilidad empresarial revela 
dimensiones críticas que determinan el éxito de imple-
mentaciones de arquitecturas CNN en contextos corpo-
rativos reales, trascendiendo consideraciones puramente 
técnicas para incorporar aspectos operacionales y es-
tratégicos documentados en la literatura especializada, 
los factores de infraestructura disponible emergen como 
determinantes principales, donde organizaciones con 
limitaciones de hardware experimentan mejores resul-
tados con arquitecturas móviles que requieren recursos 
mínimos, mientras que empresas con infraestructuras ro-
bustas pueden aprovechar capacidades superiores de 
arquitecturas más complejas, según confirman estudios 
de implementación empresarial analizados.

La facilidad de integración con sistemas existentes cons-
tituye otro factor determinante que influye significativa-
mente en la adopción exitosa de tecnologías de inteligen-
cia artificial, como documentan Wang (2024); y Yang et 
al. (2022), en sus análisis de factores críticos de éxito. 
Las arquitecturas que proporcionan APIs estandarizadas 
y compatibilidad con frameworks empresariales estable-
cidos demuestran tasas de implementación superiores 
comparado con soluciones que requieren modificaciones 
extensivas de infraestructura existente, este hallazgo su-
braya la importancia de considerar aspectos de intero-
perabilidad durante procesos de selección tecnológica.

Por otra parte, los requerimientos técnicos varían consi-
derablemente entre diferentes categorías arquitectónicas, 
impactando tanto los costos de implementación como la 
viabilidad a largo plazo de las soluciones adoptadas, las 
arquitecturas clásicas como AlexNet y VGG-16 requie-
ren niveles de especialización técnica relativamente me-
nores, facilitando implementaciones en organizaciones 
con equipos técnicos de capacidades limitadas. Por el 
contrario, arquitecturas más sofisticadas como DenseNet 
e implementaciones híbridas requieren mayor nivel de 
experticia que puede representar barreras significativas 
para adopción en contextos con restricciones de capital 
humano, según documenta la literatura analizada sobre 
factores de adopción tecnológica empresarial.

La síntesis integral de hallazgos revela la existencia de 
tres categorías principales de arquitecturas CNN que 
presentan características diferenciadas para aplicacio-
nes empresariales específicas, cada una optimizada para 
abordar conjuntos particulares de requerimientos opera-
cionales y restricciones organizacionales. Las arquitec-
turas de alta precisión, representadas por ResNet-50 
y DenseNet-121, ofrecen capacidades superiores de 
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procesamiento para aplicaciones críticas donde la exac-
titud constituye el factor determinante, justificando inver-
siones significativas en infraestructura computacional 
mediante mejoras sustanciales en rendimiento técnico 
que se traducen en beneficios operacionales medibles, 
según documenta la literatura especializada analizada.

Las arquitecturas de eficiencia balanceada, incluyendo 
EfficientNet-B0 y variantes optimizadas de desarrollos 
clásicos, proporcionan compromisos atractivos entre ren-
dimiento técnico y viabilidad operacional que resultan 
apropiados para la mayoría de implementaciones em-
presariales donde múltiples factores deben considerarse 
simultáneamente, estas arquitecturas demuestran capa-
cidad para mantener niveles de precisión competitivos 
mientras operan dentro de restricciones típicas de recur-
sos empresariales, requiriendo inversiones moderadas en 
infraestructura que resultan accesibles para organizacio-
nes de tamaño medio, como confirman los estudios de 
aplicabilidad empresarial examinados.

Las arquitecturas de ultra-eficiencia, particularmente 
MobileNet-V2 y desarrollos relacionados, presentan ven-
tajas distintivas para implementaciones distribuidas, apli-
caciones de borde, y contextos donde la escalabilidad 
y velocidad de respuesta constituyen prioridades opera-
cionales principales, aunque estas arquitecturas pueden 
presentar limitaciones en términos de precisión absoluta, 
su capacidad para operar efectivamente en dispositivos 
con recursos limitados las posiciona como soluciones 
valiosas para arquitecturas empresariales híbridas que 
combinan procesamiento centralizado y distribuido, se-
gún documentan múltiples estudios de casos de imple-
mentación analizados.

El análisis de metodologías de optimización de enruta-
miento identifica tendencias claras hacia enfoques híbri-
dos que aprovechan las fortalezas complementarias de 
diferentes técnicas de inteligencia artificial, sugiriendo 
que implementaciones futuras exitosas dependerán de la 
capacidad para integrar efectivamente múltiples tecnolo-
gías en lugar de adoptar soluciones monolíticas, las orga-
nizaciones que implementan estrategias híbridas repor-
tan mejoras sustanciales en eficiencia de enrutamiento y 
reducciones significativas en latencia de red, indicando 
beneficios sustanciales que justifican la complejidad adi-
cional asociada con enfoques integrados, como docu-
menta la literatura especializada examinada.

Los patrones emergentes en aplicabilidad empresarial 
revelan que el éxito de implementaciones depende crí-
ticamente de la alineación entre características arquitec-
tónicas específicas y requerimientos operacionales par-
ticulares de contextos organizacionales individuales, las 
organizaciones que realizan evaluaciones sistemáticas 
de sus necesidades específicas antes de seleccionar 
arquitecturas reportan tasas de éxito superiores compa-
rado con aquellas que adoptan soluciones basándose 
únicamente en rendimiento técnico reportado en literatura 

académica, subrayando la importancia de enfoques de 
selección contextualizada que consideren factores mul-
tidimensionales de viabilidad empresarial, según confir-
man los estudios de adopción tecnológica analizados.

CONCLUSIONES

Esta investigación descriptiva-correlacional ha logrado 
una caracterización sistemática de las arquitecturas CNN 
más relevantes para aplicaciones de redes inalámbricas 
empresariales, identificando patrones significativos que 
proporcionan orientación valiosa para decisiones de im-
plementación tecnológica informadas. El análisis com-
parativo de seis categorías principales de arquitecturas 
CNN revela la existencia de tres perfiles distintivos que 
abordan diferentes prioridades operacionales: arquitec-
turas de alta precisión que maximizan capacidades téc-
nicas, arquitecturas de eficiencia balanceada que pro-
porcionan compromisos optimizados entre rendimiento y 
recursos, y arquitecturas de ultra-eficiencia que priorizan 
escalabilidad y velocidad de procesamiento para imple-
mentaciones distribuidas.

Las relaciones correlacionales identificadas entre ca-
racterísticas arquitectónicas y métricas de aplicabilidad 
empresarial confirman la existencia de trade-offs siste-
máticos que deben considerarse explícitamente durante 
procesos de selección tecnológica, la correlación positiva 
significativa entre complejidad arquitectónica y precisión 
de clasificación (r = 0.76, p < 0.01) establece que orga-
nizaciones que requieren capacidades de procesamiento 
superior pueden justificar inversiones adicionales en in-
fraestructura computacional para implementar arquitec-
turas más sofisticadas. Además, la relación inversa entre 
número de parámetros y eficiencia operacional (r = -0.68, 
p < 0.05) proporciona fundamentos cuantitativos para or-
ganizaciones que deben priorizar velocidad de respuesta 
y escalabilidad sobre precisión absoluta.

La caracterización de metodologías de optimización de 
enrutamiento dinámico identifica tendencias claras hacia 
enfoques híbridos que integran capacidades de CNN con 
técnicas complementarias de aprendizaje automático, 
particularmente Graph Neural Networks y algoritmos de 
aprendizaje por refuerzo profundo, estas metodologías 
híbridas demuestran potencial superior para abordar la 
complejidad multidimensional de entornos empresaria-
les reales, donde factores como variabilidad de tráfico, 
dinamismo topológico, y requerimientos de calidad de 
servicio deben gestionarse simultáneamente. Los ha-
llazgos sugieren que implementaciones futuras exitosas 
dependerán de la capacidad para integrar efectivamen-
te múltiples tecnologías en lugar de adoptar soluciones 
monolíticas.

Las contribuciones teóricas principales incluyen la ex-
tensión de marcos conceptuales existentes sobre inte-
gración de inteligencia artificial en telecomunicaciones 
mediante la incorporación explícita de dimensiones de 
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aplicabilidad empresarial que trascienden métricas téc-
nicas tradicionales, la identificación de categorías arqui-
tectónicas diferenciadas proporciona fundamentos para 
el desarrollo de taxonomías más refinadas que pueden 
facilitar procesos de toma de decisiones más sofisticados 
en contextos corporativos. Sumado a esto, la evidencia 
empírica presentada sobre relaciones entre característi-
cas arquitectónicas y rendimiento operacional contribu-
ye a una comprensión más matizada de los factores que 
determinan el éxito de implementaciones de inteligencia 
artificial en dominios especializados.

Las implicaciones prácticas para diferentes tipos de orga-
nizaciones empresariales son específicas y accionables, 
organizaciones con infraestructuras computacionales li-
mitadas pueden beneficiarse sustancialmente de arqui-
tecturas móviles como MobileNet-V2 y EfficientNet-B0, 
que proporcionan 85-90% del rendimiento de arquitec-
turas más complejas mientras requieren una fracción de 
los recursos computacionales, para aplicaciones em-
presariales críticas donde la precisión constituye un re-
querimiento no negociable, las arquitecturas ResNet-50 
y DenseNet-121 emergen como opciones preferidas que 
justifican inversiones adicionales mediante mejoras sus-
tanciales en capacidades de procesamiento y para las 
organizaciones que operan en entornos altamente diná-
micos pueden considerar implementaciones híbridas que 
combinen diferentes arquitecturas según las característi-
cas específicas de segmentos de red individuales.

Las limitaciones principales reconocidas incluyen la 
dependencia de métricas reportadas en literatura que 
presentan variabilidad metodológica y la naturaleza ob-
servacional del diseño que limita el establecimiento de 
relaciones causales definitivas, no obstante, los patrones 
identificados demuestran consistencia suficiente para so-
portar recomendaciones prácticas y orientar decisiones 
tecnológicas estratégicas en contextos empresariales 
reales.

La agenda de investigación futura debe priorizar el desa-
rrollo de marcos de evaluación estandarizados que facili-
ten comparaciones más sistemáticas entre arquitecturas 
CNN en aplicaciones de telecomunicaciones, abordando 
limitaciones de variabilidad metodológica identificadas, 
la exploración de arquitecturas híbridas que combinen 
elementos optimizados de diferentes categorías arquitec-
tónicas representa una dirección particularmente prome-
tedora que podría generar soluciones superiores especí-
ficamente adaptadas para requerimientos empresariales 
diversos.

En síntesis, esta investigación proporciona una base em-
pírica sólida para la adopción informada de tecnologías 
de inteligencia artificial en optimización de redes inalám-
bricas empresariales, facilitando decisiones tecnológicas 
que balancean apropiadamente consideraciones técni-
cas y operacionales, los hallazgos contribuyen tanto al 
avance del conocimiento científico en el área como a 

la provisión de orientación práctica para profesionales 
responsables de implementaciones tecnológicas estra-
tégicas en contextos corporativos contemporáneos, el 
framework de caracterización desarrollado puede ser-
vir como modelo para evaluaciones similares en otros 
dominios de aplicación de inteligencia artificial, exten-
diendo el impacto de las contribuciones metodológicas 
más allá del contexto específico de telecomunicaciones 
empresariales.
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